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00 Introduction
研究動機的 5W1H

What

Who

Where

When

Why

How

5W1H

• 協助找到對同一領域有興趣的讀書夥伴
• 基於平時在社群發布的訊息，推薦揪課的課程

• 找不到學習夥伴的同學
• 不知道要選什麼課的同學

• Facebook
• NCKU 揪課平台

• 大四需大量累積實力時
• 學期初選課時

• 有很多人到大學畢業都還找不到自己偏好的領域
• 朋友圈內不一定有共同興趣的朋友

• 藉由平時在 FB 分享的文章找出喜好
• 與 DB 內的使用者媒合，並共同推薦課程

以文會友
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00 Introduction
專題簡介

useruserDatabase
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01 Text Compare and Recommendation
將使用者的 n 篇貼文與 DB 內的資料做 TF-IDF 文本比對，找出最佳讀書夥伴

post1

post2

post3

postn

…
…

user1

user2

user

…
…

usern

DBuser3

post1
post2
post3
post4
post5
post6
post7
post8
post9

postm-3

postm-2

postm-1

postm
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TF
某字詞在某貼文中出現的頻率

ex：十萬 / 青年 / 十萬 / 肝
→ TF = 2/3 = 0.66666

IDF

文件數除以某特定字詞有被多
少貼文所提及的數量取 log

ex：DB 總共有 m 篇貼文
其中有5個文件提及「十萬」
→ IDF = log(10/5) = 0.3

01 Text Compare and Recommendation
將使用者的 n 篇貼文與 DB 內的資料做 TF-IDF 文本比對，找出最佳讀書夥伴

postn

post1

post2

user

…
…

post
m

Someone 
from DB

post3

資料來源：NLP的基本執行步驟(II) — Bag of Words 詞袋語言模型、 TF-IDF 文字探勘 — 以NBA Ptt鄉民回文為例

1. 資料清洗

2. 建立詞袋
（bag of words）

我是一個不知道要做什麼工作的人！

我/是/一個/不/知道/要/做/什麼/工作/的/人

「一個」、「知道」、「做」、「工作」

3. 取得兩兩貼文相似度

• 得出詞袋中每個詞的 TF-IDF 值
• 分析 postn 和 DB 裡每篇貼文的餘弦相似度

（cosine similarity） X

• 去除標點符號
• 去除停用詞
• 去除數字
• 以 jieba 斷字

• 對所有詞編號
ex：「你好」, 4

• 將貼文都轉成二元組的向量
ex：「你好」出現兩次

→ （4, 2）
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https://medium.com/@derekliao_62575/nlp%E7%9A%84%E5%9F%BA%E6%9C%AC%E5%9F%B7%E8%A1%8C%E6%AD%A5%E9%A9%9F-ii-bag-of-words-%E8%A9%9E%E8%A2%8B%E8%AA%9E%E8%A8%80%E6%A8%A1%E5%9E%8B-3b670a0c7009
https://danjtchen.medium.com/tf-idf-%E6%96%87%E5%AD%97%E6%8E%A2%E5%8B%98-%E4%BB%A5nba-ptt%E9%84%89%E6%B0%91%E5%9B%9E%E6%96%87%E7%82%BA%E4%BE%8B-26a898b900be


01 Text Compare and Recommendation
將使用者的 n 篇貼文與 DB 內的資料做 TF-IDF 文本比對，找出最佳讀書夥伴

post1

post2

post3

postn

…
…

user1

user2

user

…
…

usern

DBuser3

post1
post2
post3
post4
post5
post6
post7
post8
post9

postm-3

postm-2

postm-1

postm

A’s 
post1

A’s
post2

B’s
post1

B’s
post2

C’s
post1

C’s
post2

Ryan’s
post1

0.060 0.0 0.013 0.048 0.003 0.160

Ryan’s
post2

0.056 0.0 0.0 0.070 0.0 0.033

Ryan’s
post3

0.048 0.0 0.005 0.0 0.008 0.078

Ryan’s
post4

0.048 0.0 0.005 0.0 0.058 0.008

Ryan’s
post5

0.095 0.029 0.059 0.031 0.024 0.177

Ryan’s
post6

0.019 0.055 0.019 0.0 0.031 0.045
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01 Text Compare and Recommendation
將使用者與讀書夥伴 TF-IDF 值都很高的字、揪課標題透過 BERT model 轉詞向量

course 
title1

user

……

揪課Best Study Partner

word1 word2 word3 word4

BERT Model

course 
title2

course 
title3

course 
titlem

encode

• 基於 transformer 的 encoder
• 以無監督的方式，利用大量無標註文本訓練的 NLP 模型
• 可生成包含上下文語意的 context vector

Vector (1 x 512)

wordn……

words

Vector1
(1 x 512)

Vector2
(1 x 512)

Vector3
(1 x 512)

Vectorm
(1 x 512)

……

cosine similarity → 找出最相近的向量即為最推薦的課程
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02 Post Analysis and Recommendation
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02 Post Analysis and Recommendation
找出使用者所有貼文中 TF-IDF 高的字輸入進 w2v model 後，取出所有詞向量的平均

user

word1

word2

wordm

…
…
..…
…
…
...

Word Vector1 (1 x 250)

Word Vector2 (1 x 250)

…
....

Word Vectorm (1 x 250)

avg(Word2Vec)

corpus

Word2Vec
Model

成功

斷字

• 根據上下文的詞語預測當前
詞語的出現概率

• 對詞語做 word embedding，
轉換一個字詞為一個向量

• 總結常用字在 model 的
向量空間中於何處

post1

post2

post3

postn

..…
…
...
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02 Post Analysis and Recommendation
同理到揪課上所有課程的簡介後，比對相似度以推薦課程

course 
intro1

user

……

揪課

word1 word2 word3 word4

W2V Model

course 
intro2

course 
intro3

course 
introm

wordn……

Vector1
(k x 250)

Vector2
(k x 250)

Vector3
(k x 250)

Vectorm
(k x 250)

……
Vectorn
(1 x 250)

Vector4
(1 x 250)

Vector3
(1 x 250)

Vector2
(1 x 250)

Vector1
(1 x 250) ……

avg(Word2Vec) avg(W2V)1 avg(W2V)2 avg(W2V)3 avg(W2V)m
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cosine similarity → 找出最相近的向量即為最推薦的課程
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03 Experience and Review
實作失敗的經歷 & 本次專題需克服之處

Flaw

Reality

揪課

Facebook

• 資料數不夠多，分類器 precision 不到 40%
• 平台上的多分類造成字詞語意的分類不精確

• 大部分同學的貼文大多與生活日常有
關，較少分享學術知識、想法觀點

• 分享的內容因網頁結構複雜，尚未包
含在分析的貼文裡

W2V 
model

Failure

以揪課分類上 label

以 W2V 的詞向量為特徵

揪課資料源

Classifier 
Model

使用者的
常用字

使用者所用字詞佔
各領域的比例

揪課

課程簡介所用字詞佔各領
域的比例

取相似推薦 → 效果差

• 在處理 corpus 時，由於斷字無法處理複合
字詞，會造成 model 的 key error
（ex：成功大學 → 「成功」、「大學」）

• 以維基百科的資料為 corpus ，使得 model 
預測的結果與想像有落差，若爬取社群媒體
的文章可能可以改善
（ex：「獅子」最相關為「兩隻」）
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Thank you!
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