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一、簡介： 

本專題旨在改進 LUNAR 模型，提升其在表格資料異常偵測中的穩健性。

LUNAR 模型使用圖機器學習方法來偵測異常資料，然而，若是訓練資料中混

入異常資料就會導致準確率下降。本專題將特徵分成多個子集，分別訓練不同

的模型，綜合各模型的結果來進行異常偵測，並額外引入 GraphMAE 和 MLP 

Layer 做特徵重建，以提升模型的穩健度和準確度。 

特徵分割：將表格數據中的特徵分成多個子集， 針對每個特徵子集，分別訓練

不同的 GNN 模型，並將各子集的結果綜合進行異常資料的判斷。 

在嘗試多種分群方法後發現在隨機分群、且有 Overlap 的情況下表現最好。 

GraphMAE 和 MLP：將 GNN 的輸出結果作為 Embedding 進行特徵重建，最後

經過 MLP Layer 產出異常值結果。 

 

圖一：LUNAR 模型架構

 

圖二：改進後的模型架構 

通過將特徵分成多個子集並分別訓練多個 GNN 模型，本專題提出的改進方法提

升了 LUNAR 模型在表格異常偵測中的穩健度和準確率，顯示了其在實際應用

中的潛力和價值。 



二、測試結果： 

第一個表格為用多個 Subset 的模型和原始的模型比較，使用 Subset 後雖然沒有

明顯提升，但還是有效果。 

第二個表格是針對混入異常資料的表格資料，可以看到有用 Subset 的模型可以

有較高的準確度。 

第三個表格是針對減少 Training Data 的比較結果。 

圖三：準確率比較圖 

 


