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• 聯邦學習可有效降低補值誤差，且缺失率越高效益越明顯。
• 缺失互補性可作為有效的 Personalized Federated Aggregation 訊號
• 異質性MNAR 下不存在Universally Best Imputation Backbone

肆、結論與未來展望

參、成果展示

圖左上：不同缺失率下，聯邦學習與local training之MAE
圖右上：Complementarity-aware aggregation 於異質性MNAR補值MAE 比較

圖右下：eICU、MIMIC-III 與 VitalDB 在 S1–S4 MNAR 場景下 MAE 
圖左下：eICU ICU Length-of-Stay downstream classification 

• 展更適合SAITS時間序列補值的個人化聯邦架構
• 建立具時間感知能力的 Missingness Fingerprint
• 建立聯邦時間序列補值 Benchmark 與研究框架
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貳、系統架構圖

壹、研究動機與目的


