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Reinforcement Learning with DDQN for Decision Making
in Turn-Based Simulation Games
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Demo Video
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	傳統Rule-based模型易僵化，而 DDQN 能夠根據當下狀態動態評估未來收益，展現出承擔合理風險換取最高回報的靈活決策能力。資源利用與時序規劃最大化，模型在前期羈絆累積與後期高收益彩圈的取捨上具備顯著優勢，能權衡訓練與休息使整體培育效率最大化。

